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ABSTRAK

Aris Darussalam, 16124000480, Perbandingan Akurasi Metode Clustering
Algoritma K-Means dengan Algoritma K-Medoids dalam Pengelompokan Data
Mahasiswa Baru untuk Strategi Promosi Program Studi Teknik Informatika
UNISNU Jepara, 2021, Akhmad Khanif Zyen, M.Kom, Buang Budi Wahono, S.Si.,
M.Kom, Teknik Informatika, Fakultas Sains dan Teknologi, Umiversitas Islam
Nahdlatul Ulama Jepara.

Penelitian ini membahas mengenai perbandingan antara Algoritma K-Means dan
Algoritma K-Medoids dalam Klasterisasi, dan hasilnya bisa dijadikan sebagai
pertimbangan dalam menangani strategi promosi prodi Teknik Informatika di
UNISNU Jepara. Data yang digunakan dalam penelitian ini adalah data calon
mahasiswa baru periode 2016 — 2019 yang didapat dari UPT Pusat Data UNISNU
Jepara. Proses klasterisasi memerlukan beberapa data masukan meliputi asal
kecamatan sekolah, asal sekolah, jenis kelamin dan nilai UN setelah dilakukan
pembersihan dan perbaikan data. Klustering adalah meode pengelompokan data
yang memiliki kemiripan yang sama dengan karakteristik yang sama dalam satu
cluster. Penelitian ini menggunakan data sebanyak 478 data mahasiswa yang diolah
menggunakan Microsoft Excel dan aplikasi Rapidminer. Davies Boudin Index
(DBI) sebagai performance untuk pengujian validasi. Cluster yang terbentuk adalah
3 cluster dengan hasil akurasi algorita K-Means Clustering sebesar 0,47 dan
algoritma K-Medoids sebesar 0,416. Dan dapat di kategorikan cukup baik dalam
menentukan strategi promosi prodi Teknik Informatika UNSNU Jepara.

Kata Kunci : Data Mining, K-Means Clustering, K-Medoids Clustering, Perbandingan
algoritma, Rapid Miner.
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ABSTRACT

Aris Darussalam, 16124000480, Comparison of the Accuracy of the K-Means
Algorithm Clustering Method with the K-Medoids Algorithm in New Student Data
Grouping for the Promotion Strategy of the Informatics Engineering Study Program
UNISNU Jepara, 2021, Akhmad Khanif Zyen, M.Kom, Buang Budi Wahono, S.Si
., M. Kom, Informatics Engineering, Faculty of Science and Technology, Jepara
Nahdlatul Ulama Islamic University.

This study discusses the comparison between the K-Means Algorithm and the K-
Medoids Algorithm in clustering, and the results can be used as a consideration in
dealing with the promotion strategy of the Informatics Engineering study program
at UNISNU Jepara. The data used in this study is data for prospective new students
for the period 2016 — 2019 obtained from the UPT Data Center UNISNU Jepara.
The clustering process requires some input data including the origin of the school
district, school origin, gender and UN scores after cleaning and correcting the data.
Clustering is a method of grouping data that have the same similarities with the
same characteristics in one cluster. This study uses 478 student data which is
processed using Microsoft Excel and the Rapidminer application. Davies Boudin
Index (DBI) as a performance for validation testing. The clusters formed are 3
clusters with the results of the accuracy of the K-Means Clustering algorithm of
0.47 and the K-Medoids algorithm of 0.416. And it can be categorized quite well in
determining the promotion strategy of the Informatics Engineering study program
at UNSNU Jepara.

Keywords: Data Mining, K-Means Clustering, K-Medoids Clustering, Comparison of the
algoritmh, Rapid Miner.
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